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Prova escrita, época de recurso
4 de junho de 2024

RESPONDA AS QUESTOES DESTE GRUPO EM FOLHA DE TESTE SEPARADA.

A resolucdo de problemas por aplicacao de técnicas de Machine Learning envolve a identificacdo do tipo de
problema em questéo.

Para problemas de classificacao, dé 3 exemplos de métricas de qualidade, explicando o seu significado.

0 trabalho em grupo envolveu a realizacdo de duas tarefas. Uma delas envolvia a selecdo de um problema cujos
dados eram escolhidos pelo grupo de trabalho. A outra tarefa desenvolvia-se a partir de um dataset atribuido.

Considere a tarefa cujo dataset foi atribuido em fungé@o do numero do grupo de trabalho:

a) Sendo que o atributo Zarget era discreto, explique que transformacdes se poderiam fazer aos dados para
aplicar técnicas de previsao de resultados continuos (regressao).

b) Identifique duas técnicas de Machine Learning que permitam lidar com este dafaset como sendo um
problema de regressao e explique como o resultado dos modelos deveriam ser interpretados.

Considere o grafico a direita que representa a frequéncia dos 3 valores (A/B/C),
representados no eixo xx', de um atributo discreto que se apresenta claramente
desequilibrado no que respeita a ocorréncia de cada valor, identificada no eixo yy'.

Indique e explique 3 formas de preparacao de dados que permitam minimizar o
impacto que este desequilibrio pode provocar na criacao dos modelos.

PARA CADA AFIRMAGAO APRESENTADA, RESPONDA ASSINALANDO A SUA VERACIDADE (V) OU FALSIDADE (F).
JUSTIFIQUE A RESPOSTA EXCLUSIVAMENTE NO ESPACO DISPONIBILIZADO.
NAO SAO CONSIDERADAS RESPOSTAS PARA AS QUAIS NAO EXISTA JUSTIFICACAO.

|:| Em Inteligéncia Artificial, a abordagem designada por Soft Computing difere da denominada Hard Computing
por nao ser tolerante a imprecisao, a incerteza e a verdade parcial.
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Numa rede neuronal artificial, o0 axénio é o ponto de ligacao entre sinapse e neurénio, cujo valor representa a
importancia do sinal recebido, que pode ser estimulador, inibidor ou nulo.

As metodologias para analise de dados CRISP-DM e SEMMA diferem, apenas, na quantidade de etapas que
definem para o processo, respetivamente, 6 e 5 etapas.

Na fase de preparacao de dados, a discretizacao de atributos continuos reduz o conhecimento que esses
atributos representam.

0 nodo «Partitioning» do KNIME implementa uma estratégia de validacdo de modelos por cruzamento dos
dados, dividindo o dafasefem dois subconjuntos, um para treino e outro para teste do modelo.

Algoritmos de segmentacao/ clustering séo técnicas de Machine Learning que se baseiam no célculo de
distancias pelo que nao sao aplicaveis a atributos binarios.

Técnicas de Machine Learning suportadas por paradigmas de aprendizagem sem supervisao, como a
segmentacdo/ clustering, nao sdo adequadas para a resolucao de problemas de classificacao.

Na fase de preparacao de dados, um valor de correlagao proximo de O (zero) significa que ambas as variaveis
em estudo nao apresentam correlagédo entre si.
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GRUPO 3 AS QUESTOES DESTE GRUPO LISTAM AFIRMACOES VERDADEIRAS (V) OU FALSAS (F).

(6 valores) PARA CADA QUESTAO DESTE GRUPO, UMA AFIRMACAO INCORRETAMENTE ASSINALADA ANULA OUTRA

ASSINALADA CORRETAMENTE. UMA AFIRMAGCAO NAO ASSINALADA NAO E CONSIDERADA.

QUESTAO 1 Considere o excerto de workflow KNIME apresentado na Figura 1.
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No fluxo da Figura 1 ¢ aplicada uma estratégia de validacdo cross validation.

E usado 0 nodo «X-Partitioner» para garantir a repetibilidade das experiéncias.

0O fluxo da Figura 1 esta mal configurado porque falta ligar 2 dos 3 outputs.

0 nodo «Logistic Regression Learner» constrdi um modelo de previsao de valores continuos.
0 nodo «Logistic Regression Predictor» constréi um modelo de previsao de valores discretos.

No fluxo da Figura 1, o sinal “®% significa que 0s nodos estdo mal configurados.

0 nodo «Logistic Regression Learner» constroi um modelo de classificacao.

QUESTAO 2 Considere o excerto de workflow KNIME apresentado na Figura 2.
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0 nodo «RProp MLP Learner» constroi um modelo suportado por Redes Neuronais Artificiais.
A rede neuronal criada é composta por 250 neurénios na camada de entrada.

A configuracao do nodo cria uma rede neuronal com 3 camadas intermédias.

A rede neuronal criada é composta por 3 neurénios em cada camada intermédia.

0 nodo «RProp MLP Learner» constroi um modelo baseado em Redes Neuronais Recorrentes.
A configuracao do nodo cria uma rede neuronal com 5 camadas.

A configuracao do nodo cria uma rede neuronal com 5 camadas intermédias.

A rede neuronal criada é composta por 5 neuronios em cada camada intermédia.
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Os nodos «X-Partitioner» e «X-Aggregator» estabelecem o ciclo de iteracdes de validacdo do modelo.
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QUESTAO 3 Considere o excerto de workflow KNIME apresentado na Figura 3.
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0 nodo «Partitioning» particiona o dafasetem 2 subconjuntos de dados.
0O fluxo da Figura 3 esta errado porque envia os dados de teste para o nodo de treino.
0 nodo «Partitioning» divide o datasetem 2 partes, uma com 70% e outra com 30% dos dados.

A configuracdo do nodo «Partitioning» garante a repetibilidade dos modelos criados pelo nodo «RProp MLP
Learner».

0O fluxo da Figura 3 ¢ inadequado porque esta a enviar 70% dos dados para teste do modelo.

A opcéo «Stratified sampling» assinalada na configuracdo do nodo «Partitioning» garante a repetibilidade das
~ experiéncias.

0 nodo «Partitioning» divide o datasetem 2 partes, uma com 30% dos dados e outra com 2 024 registos
retirados aleatoriamente do dafaset.

0O fluxo da Figura 3 cria um modelo baseado em Redes Neuronais Artificiais para o qual usa 70% dos dados
para treino e 30% dos dados para teste.
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